
互联网新技术在线教育领航者 

法律声明 

 本课件包括：演示文稿，示例，代码，题库，视频和声
音等，小象学院拥有完全知识产权的权利；只限于善意
学习者在本课程使用，不得在课程范围外向任何第三方
散播。任何其他人或机构不得盗版、复制、仿造其中的
创意，我们将保留一切通过法律手段追究违反者的权利。 

 

 课程详情请咨询 

 微信公众号：大数据分析挖掘 

 新浪微博：ChinaHadoop 
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违约预测模型的后续工作 
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 模型的验证 

模型的验证(model validation) 

评分卡模型训练完之后，需要在验证集上进行验证。通常，需要选择跟训练样本所在的日
期不同的日期的申请样本做为验证集，称为OOT(out of date test)。这是为了验证模型
在时间上的效力跟稳定性。 

模型的监控(model monitoring) 

模型在部署并执行后，需要定期对模型的表现进行监控，以保证模型的各项性能不会出现
恶化。当某项指标持续恶化时，需要按需对模型进行调整甚至重新开发。模型的监
控与验证基本是一致的，主要包含了对模型稳定性、准确性和排序性的监测。 

模型的验证与监控 
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 模型对违约与非违约人群的区分度 

申请评分卡的目的 

• 尽可能地区分出潜在的逾期人群和非逾期人群 

区分人群的手段 

• 分数的高、低 

区分度的衡量 

• KS，阈值＝30％，KS值越高表明区分能力越强(见), 参见第6节课的介绍 

• Gini Score 

• Divergence Score 

模型的验证与监控 
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 模型对违约与非违约人群的区分度(续) 

通常来讲，评分分布会出现双峰 

 

模型的验证与监控 
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 模型的准确度 

评分模型通过分数的高低来判断申请者信用资质的好坏，意味着表现期内逾期人群的分数
需要集中在低分段、非逾期人群的分数需要集中在高分段，形成一个“有序”的结
果 

AR 

坏样本累计速度相对于全体样本累积速度的差异，参见第6节课的介绍 

Kendal’s Tau 

实际逾期率与分数的单调性，即分数越高，实际逾期率越低，参见第6节课的介绍 

模型的验证与监控 
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 模型的部署 

基于逻辑回归的评分卡模型在完成了开发、验证和审计后，可以进入到部署阶段。不同的
使用场景，应该选择不同的部署方式。 

实时计算 

用于线上申请行为，且模型部分依赖于三方数据。当申请进件信息传入到部署模型的服务
器时，服务器会从后台数据库里实时查询相关信息(包括调用三方数据)，将数据转换
成特征、完成分箱操作和WOE编码，带入模型。 

• 优点： 

准确度较高 

• 缺点： 

变量计算不宜涵盖太长的时间切片，且本机构、第三方数据源接口不能有延时 

评分卡的其他细节 



互联网新技术在线教育领航者 

 模型的部署(续) 

非实时计算 

用于线下申请行为。当申请进件信息传入到部署模型的服务器时，服务器会根据传入的数
据计算分数。 

• 优点： 

 服务器并发压力小 

 可人工干预 

 特征跨度不受限制 

缺点： 

• 准确度较差，不能抓住突发事件(比如近期的多头) 

评分卡的其他细节 
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 拒绝推断 

评分卡模型在开发过程中，选取的数据都是历史申请准入后、有实际表现的数据。而在使
用时，被准入的客户可以观测到实际表现，被拒绝的客户则无法推断。换言之，我
们可以推断评分卡准入客户的好坏情况，却无法推断拒绝客户。 

目前尚未有很好的办法解决这个难题，一般可以借鉴的有： 

方法一 

在审核阶段，随机抽取少量低分段人群给予准入，以此来推断评分卡在低分段人群的表现 

代价：会有违约损失 

方法二 

跟踪被拒绝掉的客群在其他平台上的表现 

代价：跟踪的成本极高 

 

评分卡的其他细节 
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 准入与拒绝 

业务人员、风控人员根据评分卡的结果，对于申请进件准入或者拒绝。一般可以根据2条
原则进行准入分的设定： 

对于非首次使用评分卡的机构 

• 当以提高业务量为目标时，在不降低坏账率的前提下，降低现有的准入分 

• 当以降低违约率为目标时，在保持跟之前的人数一样多的情况下，提高准入分 

对于首次使用评分卡的机构 

领导决定通过率！ 

申请评分卡的使用 



互联网新技术在线教育领航者 



申请评分卡的使用 

score 最低分 本次进件分 众数分 

违约概率 

调节因子 F/B 1 

额度 F B*f B 
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

申请评分卡的使用 

score 众数分 本次进件分 最高分 

违约概率 

调节因子 1 H/B 

额度 B B*f H 
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申请评分卡的使用 
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小象学院：互联网新技术在线教育领航者 

– 微信公众号：大数据分析挖掘 

– 新浪微博：ChinaHadoop    

联系我们 


